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Estimaciones NOWCASTING:  

 

• Un Nowcast es una estimación en tiempo real 

de la evolución de una variable tanto antes 

como después de finalizar el trimestre de 

referencia. 

 

• Se obtienen a partir de un conjunto de 

información incompleta formado por una 

mezcla de datos cualitativos y cuantitativos. 

 

• Se basan en métodos estadísticos 

específicos que optimizan el uso de la 

información disponible. 

 

• No permiten obtener una serie temporal sino 

una estimación específica para un trimestre 

determinado.  
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Estimaciones NOWCASTING:  

 

AIReF – MIPred (Modelo Integrado de Predicciones) 

http://www.airef.es/es/datalab/previsiones-del-pib-en-tiempo-real/ 

1.1 Introducción 
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Eurostat ha elaborado un inventario de modelos y métodos para el nowcasting: 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

 

 

 

Idescat, a partir de la experiència de las Reservas Federales de Atlanta y de Nueva 

York y de la AIReF en España, ha optado por desarrollar la metodología DFM 

dada su solidez, consistencia y capacidad predictiva. 

Bridge models 

Ordinary least squares (OLS) 

Autoregressive Distributed Lags Model (ADL) 

Error Correction Model (ECM) 

Regression with ARIMA errors (RegARIMA) 

ARMA models with exogenous inputs (ARMAx) 

Transfer function models (TFM) 

Mixed-frequency methods 

Bridge regression 

Mixed-frequency VAR (MF-VAR) 

Bayesian mixed-frequency VAR (MF-BVAR) 

Mixed-frequency factor models (MF-FM) 

Mixed data sampling models (MIDAS) 

Multivariate models 

Vector autoregressive models (VAR) 

Vector Error Correction Models (VECM) 

Global VAR (GVAR) 

Bayesian VAR (BVAR) 

Factor models 

Static Factor Models (SFM) 

Dynamic Factor Models (DFM) 
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Indicadores 

macroeconómicos 

disponibles 

(trimestre actual) 

PIB 

(hasta trimestre 

anterior) 
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Modelo (uni)factorial:   Zit = λift + eit  i=1,…,n  t=1,…,T 

  Estático                               f ~ AR(p)  ei ~ AR(1) 

1.1 Introducción 

Z1 Z2 Zn Zi 
… … INDICADORES 

(OBSERVADOS) 

VAR(p) 

FACTORES 

(OCULTOS) 

f1 fr … 

N(0,σ1) 

[AR(1)] 

e1 

N(0,σ2) 

[AR(1)] 

… 
N(0,σi) 

[AR(1)] 

… 
N(0,σn) 

[AR(1)] 

e2 ei en 

Modelos factoriales: dado un período t, t=1,…,T, el valor del indicador 

estacionario Zi (t) se obtiene como combinación lineal de un conjunto de factores 

comunes (f1(t),…, fr(t)) distribuidos según un VAR(p)  y un término idiosincrásico 

eit generado por un ruido blanco o un proceso AR(1) 

SEIO 2019 

Zi(t) = λif(t) + ei(t) 

(Ir - ψ(L))f(t) = ƞ(t) 

ei(t) ~ N (0,σi)   

o  

ei(t) ~ AR(1) 

(1-φi(L))eit = ƞt 



En la práctica, el reto de estimar el modelo factorial radica en la falta de 
estacionariedad y, sobre todo, en la naturaleza heterogénea de los 
indicadores: 

 Diferencias en las fechas de inicio  

 Diferencias en los calendarios de publicación  

 Frecuencias mixtas 

1.1 Introducción 
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ALGORITMO EM*: adecuado para la estimación de variables latentes con datos faltantes 

Imputación de datos mediante regresiones factores-indicador 

• Dataset completo de indicadores mensuales estacionarios (tasas MoM) 

• Estimación inicial de factores mediante un modelo factorial clásico 

• Estimación inicial de la verosimilitud 

 

 

Formulación del modelo en un espacio de estados 

Filtro y suavizado de Kalman: 

 

• Estimación de factores y generación de predicciones 

• Evaluación de la verosimilitud 

Estimación de los parámetros estáticos y dinámicos del modelo 

ITERACIÓN HASTA ESTABILIZAR VEROSIMILITUD 

* Expectation-Maximization 

M step 

E step 

1.1 Introducción 
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AJUSTE  

ESTACIONAL 

DESAGREGACIÓN 

TEMPORAL 

(MENSUALIZACIÓN) 

TASAS MoM 

ESTANDARIZACIÓN 

Outliers 

Calendarios 

Revisiones 

a. Denton, Cholette, BFL 

b. Dynamic loadings 

Transformaciones para obtener un 

conjunto estandarizado de 

indicadores mensuales estacionarios 

(sin tendencia ni estacionalidad). 

a.  Cálculo exacto 

b.  Aproximación log 

1.2 Tratamiento de datos 
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DETERMINACIÓN Nº FACTORES 

IMPUTACIÓN VALORES 
DETERMINACIÓN ORDEN VAR (p) 

Criterios visuales 

Criterios cuantitativos 

a. Constantes: 0’s, medias 

b. Modelos ARIMA 

c. Regresión ACP regularizada 
Inspección correlograma 

Criterios BIC, AICC,.. 

DATASET INICIAL 

a. Original 

b. Longitudinal 

c. Transversal 

d. Mixto 

SELECCIÓN DE INDICADORES 

Correlaciones MoM, QoQ i YoY 

Capacidad predictiva 

Establecimiento de criterios y 

parámetros que pueden ser 

evaluados antes del algoritmo 

de estimación. 

1.3 Selección de indicadores y análisis preliminar 
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TÉRMINOS IDIOSINCRÀSICOS 

(RESIDUOS) 

MODELO FACTORIAL 

TRIMESTRALITZACIÓN FACTOR 

a. N(0,σi) independientes 

b. AR(1) independientes 

1. OLS  

2. WLS  

3. GLS 

a. PCA 

b. ML 

a. Mariano-Murasawa 

b. Medias trimestrales 

Establecimiento de criterios y 

parámetros que sólo pueden ser 

evaluados tras la ejecución del 

algoritmo de estimación. 

1.4 Estimación de Modelos Factoriales Dinàmicos 
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FACTORES IDIOSINCRÁSICOS N(0,σ2) 

p estados 

Matriz de transición pxp 

FACTORES IDIOSINCRÁSICOS AR(1) 

p+n  estados 

Matriz de transición (p+n)x(p+n) 

Xt = (ft,ft-1, … , ft-p+1) 

Wt = (e1t,e2t, … , ent) 
H = (λ1,λ2, … ,λn) = Λ = matriz de cargas 

G = matriz basada en ψ 

Vt = shocks del modelo VAR(p) 

 

ESPACIO DE ESTADOS 
 

Zit = HXt  + Wt  Eq de medida 

Xt  = GXt-1 +  Vt Eq de transición 

 

Wt ~ N(0,R) Vt ~ N(0,Q) 

Xt = (ft,ft-1, … , ft-p+1,e1,e2, … , en) 

Wt = 0n 

H = (Λ 0n In) 

G = matriz basada en ψ y φi 

Vt = shocks del VAR(p) y los AR(1) 

 

MODELO FACTORIAL DINÁMICO 

 

Zit = λi ft + eit 

(Ir – ψ(L))ft = ηt 

 

(1-φiL) eit = ut 
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Indicadores 

macroeconómicos 

disponibles 

(trimestre actual) 

PIB 

(hasta trimestre 

anterior) 

1.5 Generación de predicciones (bridge) 
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MODELOS PIB-FACTOR (BRIDGE) 

OBTENCIÓN DE PREVISIONES FINALS 

CRITERIOS DE CALIDAD 

Aspectos posteriores a la 

estimación del modelo factorial, 

relacionados con el acoplamiento 

de las tasas QoQ del PIB y el 

factor trimestralizado. 

1.5 Generación de predicciones (bridge) 
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COMBINACIÓN DE NOWCASTS 

La estimación genera 12 predicciones en cada actualización del conjunto de indicadores, 

obtenidas mediante la ejecución de 4 modelos factoriales y 3 bridges.  

 

Cuando no es fácil identificar un modelo óptimo, la agregación o combinación de 

predicciones permite generar un único nowcast. Para este proceso, se puede tener en 

cuenta la capacidad predictiva de los bridges en 1 año (expresada en términos del RMSE 

= Error cuadrático medio de predicción): 

 

- Media y media recortada basada en los 4 modelos más predictivos 

- Mediana 

- Media ponderada por la capacitad predictiva, en valor o ranking 

 

1.6 Combinación de predicciones 
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2. Herramientas para el nowcasting 
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Proceso periódico de carga y actualización de indicadores 

 

Una única interfaz de acceso a datos remotos formada per un conjunto de conectores: 

 

• Acceso a bases de datos externas (HTTP i JSON) 

• Acceso a base de datos internas (ODBC) 
 

2. Herramientas para el nowcasting 
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3. Resultados: ejemplos 

 

 

EJEMPLO: 4º TRIMESTRE DEL 2017 
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MIPred.CAT: Modelo AIReF para Catalunya (estimador del PIB METCAP) 

NOW.PIB.CAT: Modelo Idescat para Catalunya (estimador del PIB propio) 
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EJEMPLO : 4º TRIMESTRE DEL 2018 

Impacto de la actualización del número de afiliados medios del mes de octubre: 

3. Resultados: ejemplos 
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